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1� Introduction
情報通信機器の普及によって，Blog,Twitter,Facebookな
どのソーシャルメディアが発達しインターネット上には
様々な話題がリアルタイムで飛び交っている．我々の研究
グループでは，ソーシャルメディアへの書き込みを用いた
分析を行っている．分析するにあたり，鳥取大学の石井
晃・デジタルハリウッド大学大学院の吉田就彦らによって
提案されたヒット現象の数理モデル [1]�という数式を用いて
いる．過去の研究として，映画の興行収入の予測や AKB�選
抜総選挙の順位予想 [2]�などエンターテインメントの分野へ
の応用に成功している．エンタメ系の書き込み以外でも話
題になることは多々ある．それを今回は政治に対して，
ヒット現象の数理モデルを応用したいと考える．本研究の
目的は，政治についてヒット現象の数理モデルを応用し，評
判分析，国政選挙について予測・要因分析である．今回は内
閣，与党第 1�党の自民党，野党元第 1�党の民進(民主)�党
の評判分析をする．国政選挙では，2017�年東京都議会議員
選挙 (自民党，都民ファーストの獲得議席数)，第48�回衆
議院議員総選挙 (自民党，立憲民主党，希望の党の比例代表
の獲得議席数)�について解析している．概要には，割愛の
ため第 48�回衆議院総選挙についての結果，考察，結論を
載せる．

3� Hit Phenomena

本研究で用いるヒット現象の数理モデルを示す．

dI(t)

dt
=

∑

ξ

cξAξ(t) +DI(t) + PI(t)2 (1)

I(t)�は，ある話題に対する興味・関心を表す量である．左辺
はその興味・関心の時間変化を表す．右辺の第 1�項はメディ
アからの影響を表し，第 2�項は会話による影響（直接コミュ
ニケーション D）を表し，第 3�項は噂による影響（間接コ
ミュニケーション P）を表す．第 1�項のメディアの影響に
ついて，媒体が複数ある場合はそれぞれの和で表す．本研究
では TV�と Web�News�の 2�つの効果を考慮している．ヒッ
ト現象の数理モデルを政治につ持の関心度とし，間接コミュ
ニケーション P�は支持政党を持たない有権者が投票する要
因(期待度)�であると考える．ヒット現象の数理モデルの c,�
D,�P�の係数のことをパラメータとよんでいる．

4 手法
数理モデルを用いた計算手順は，以下である．

1. ソーシャルメディアのデータ取得
2. Blog,Twitter の投稿件数の推移を数理モデルで再現
（フィッティング）

3. 得られたパラメータの関係性を考察

特にフィッティングを行うにあたり，評判分析では支持率が
告知された次の日から支持率が告知される日までを 1� 区間
としてしている．国政選挙では，基本的に公示日前と公示日
後から投票日前日までを区間としている．それぞれの区間ご
とに算出されたパラメータから考察していく．研究で
は，Blog,Twitter� について計算しているが，予測するにあ
たりパラメータ分析は Blog�の値を採用している．理由とし
て評判分析の際に，Twitter� に比べ，Blog� の各パラメータ
は支持率と相関関係が見られることや，Twitter�の投稿内容
が Blog�に比べて，ホットリンク社 [3]�による評価でのネガ
ティブ，ポジティブの内容が少ないこと，Twitter�のインプ
レッション数が各政党によって大きさが異なるためである．

5� 計算結果
ここでは，第 48� 回衆議院議員総選挙についての自民
党 [4]，立憲民主党 [5]，希望の党 [6]� の分析結果について
示す．

図 1� 公示日前:「自民党」を含む Blog,Twitter�に対する
フィッティング結果:青線が Blog� 投稿件数，赤線が数理
モデルによる再現，緑，オレンジの棒グラフが Web
Newsの露出件数，TV�の露出時間

図 1�は，Blog�についてのフィッティング結果である．再
現した結果より，フィッティングから算出されたパラメー
タの値が重要である．以下に，それぞれの政党のパラメー
タの値についてまとめたものを示す．
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図 2 公示日前後:「自民党」,「立憲民主党」,「希望の党」
の Blogパラメータ D比較

図 3 公示日前後:「自民党」,「立憲民主党」,「希望の党」
の Blogパラメータ P比較

．
図 

図 2,3� は，フィッティングを行った際に算出されるパラ
メータ D,P�を比較したものである．公示日を境にしてパラ
メータに違いが見られることがわかる．

6� 考察
図 2� から，自民党と立憲民主党が公示日後に支持政党へ
の関心度が上がっており，支持している有権者は，それぞ
れの政党へ投票することが考察される．しかし，希望の党
は支持している有権者が希望の党へ投票する要因が低下し
ていることから他の政党へ投票数が流れる事が考察される

3� から，自民党，立憲民主党が公示日後にパラメー
タの値が高くなっており，支持政党を持たない有権者がそ
れぞれの政党へ投票することが予想される．希望の党は大
幅にパラメータの値を下げているので，支持政党を持たな
い有権者が希望の党へ投票する要因が低下している事から
他の政党へ投票数が流れる事が考察される．
テレビの影響，ネットニュースの影響は，評判分析でネガ
ティブに作用している事が考察されている．パラメータ比
較の結果は割愛するが，希望の党の値が高い．今回，希望の

党が大きく変化した要因として，公示日ギリギリまで小池
百合子が出馬するかしないか賑わしたことや，立憲民主党
を結党させる原因の一つを作る発言があったことが考えら
れる．
よって，今回の比例代表の獲得議席数は，

• 自民党＞立憲民主党＞希望の党

という順になる事が予測される．

7� 結論
今回の予想と，比例代表の獲得議席数は予想通りの結果
となり，以下のことがわかった．

1. 国政選挙の獲得議席数は，公示日前後のパラメータ
を比較することで予想が可能である．

ただし，直接コミュニケーション D(関心度)，間接コミュ
ニケーション P(期待度)� がそれぞれ具体的な値で評判分析
や，国政選挙の予測の基準値として確立していない．今回
は相対的なパラメータの値の比較と元々の議席数から獲
得議席数を考慮して予想している．今後は，パラメータの
値に基準値を見出したい．さらにパラメータを公示日前後
に分けて比較したが，主だった出来事で期間を分けてパ
ラメータ分析することを検討する必要がある．さらに街
頭演説の影響を位置情報データや，位置情報付きのソー
シャルメディアへの投稿の解析，投稿内容，街頭演説をテ
キストマイニングし定量的に評価することが解析の精度
向上につながると考える．
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