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本日の流れ

• 来週以降のデータ解析プロジェクトに向けて

• 過去の先輩の事例紹介

• データセット紹介URL

• 小林元先生のご紹介

• 小林元先生のご講演



会社倒産数と行方不明者
携帯電話普及率と行方不明者の
相関関係

参考事例1



データ概要

■使用するデータ

・警察庁 平成27年中における行方不明者の状況

https://www.npa.go.jp/pressrelease/2016/06/20160616_01.html

・東京商工リサーチ 全国企業倒産状況

http://www.tsr-net.co.jp/news/status/transition/

・総務省 移動体通信（携帯電話・PHS）の年度別人口普及率と契約数の推移

http://www.soumu.go.jp/soutsu/tokai/tool/tokeisiryo/idoutai_nenbetu.html

分析対象の期間は1988年から2014年としている。

https://www.npa.go.jp/pressrelease/2016/06/20160616_01.html
http://www.tsr-net.co.jp/news/status/transition/
http://www.soumu.go.jp/soutsu/tokai/tool/tokeisiryo/idoutai_nenbetu.html


データを選んだ理由

• 行方不明者数データという普段あまり目にしないデータを扱ってみた
かった。

• 行方不明になる理由の一つとして、会社が倒産してしまうと考え、関係
がありそうだと思った。

• 携帯電話の普及率が上がれば所在未確認数は減るのではないかと考えた。



■データの下処理

元データではtotal(総行方不明者数）と confirmation(所在確認数)のみだったので、

unconfirmed(所在未確認数)とpercentage(所在未確認数の割合)を追加している。

date total confirm ation unconfirm ed percentage

1988 92200 82472 9728 0.106

1989 90508 80666 9842 0.109

1990 88584 79505 9079 0.102

1991 85269 76110 9159 0.107

1992 81458 72403 9055 0.111

1993 82287 71969 10318 0.125



■データの下処理

携帯の普及率データはパーセンテージのデータだった為、割合に変換している。

date hukyuu

1988 0.003

1989 0.006

1990 0.011

1991 0.014

1992 0.017

1993 0.038

!"#$ %&'(&&
平成元年 -./-0
平成1年 -.2-0
平成3年 4.4-0
平成5年 4.6-0
平成7年 4.8-0



■データの下処理

会社倒産数データはそのまま使用

date bankrupt

1988 7234

1989 6468

1990 10723

1991 14069

1992 14564

1993 14061



解析手法

・会社倒産数と行方不明者

・携帯電話普及率と所在未確認数

それぞれcor.test()による相関係数と無相関検定の結果を求める。

また、lm()関数による回帰分析の結果で得られた回帰直線を求めている。



会社倒産数と行方不明者数



相関係数と無相関検定の結果

> cor.test(tousan$bankrupt,missing$total)

Pearson's product-moment correlation

data:  tousan$bankrupt and missing$total

t = 2.1557, df = 25, p-value = 0.04092

alternative hypothesis: true correlation is not equal to 0

95 percent confidence interval:

0.0187190 0.6744561

sample estimates:

cor

0.3959166 



回帰分析の結果

Call:

lm(formula = missing$total ~ tousan$bankrupt)

Residuals:

Min     1Q Median     3Q    Max 

-8979  -5071  -1850   4318  11912 

Coefficients:

Estimate Std. Error t value Pr(>|t|)    

(Intercept)     7.671e+04  5.375e+03  14.273  1.6e-13 ***

tousan$bankrupt 8.139e-01  3.775e-01   2.156   0.0409 *  

---

Signif. codes:  0 ‘***’ 0.001 ‘**’ 0.01 ‘*’ 0.05 ‘.’ 0.1 ‘ ’ 1

Residual standard error: 6487 on 25 degrees of freedom

Multiple R-squared:  0.1567, Adjusted R-squared:  0.123 

F-statistic: 4.647 on 1 and 25 DF,  p-value: 0.04092

行方不明者数＝ 7.671e+04＋ 8.139e-01＊会社倒産数



携帯電話普及率と所在未確認数



相関係数と無相関係数

> cor.test(keitai$hukyuu,missing$percentage)

Pearson's product-moment correlation

data:  keitai$hukyuu and missing$percentage

t = -4.3192, df = 25, p-value = 0.0002175

alternative hypothesis: true correlation is not equal to 0

95 percent confidence interval:

-0.8280268 -0.3641612

sample estimates:

cor

-0.6537106 



2000年以降の
携帯電話普及率と所在未確認数



2000年以降の相関係数と無相関検定

> cor.test(keitai[13:27,2],missing[13:27,5])

Pearson's product-moment correlation

data:  keitai[13:27, 2] and missing[13:27, 5]

t = -7.2508, df = 13, p-value = 6.45e-06

alternative hypothesis: true correlation is not equal to 0

95 percent confidence interval:

-0.9650267 -0.7077957

sample estimates:

cor

-0.8954049 



回帰分析の結果

> result<-lm(missing[13:27,5]~keitai[13:27,2])

> summary(result)

Call:

lm(formula = missing[13:27, 5] ~ keitai[13:27, 2])

Residuals:

Min        1Q    Median        3Q       Max 

-0.048133 -0.009070  0.001716  0.013700  0.039703 

Coefficients:

Estimate Std. Error t value Pr(>|t|)    

(Intercept)       0.31170    0.03365   9.264 4.33e-07 ***

keitai[13:27, 2] -0.28707    0.03959  -7.251 6.45e-06 ***

---

Signif. codes:  0 ‘***’ 0.001 ‘**’ 0.01 ‘*’ 0.05 ‘.’ 0.1 ‘ ’ 1

Residual standard error: 0.02184 on 13 degrees of freedom

Multiple R-squared:  0.8017, Adjusted R-squared:  0.7865 

F-statistic: 52.57 on 1 and 13 DF,  p-value: 6.45e-06

所在未確認数＝ 0.31170 -0.28707＊携帯電話普及率



まとめ

・会社の倒産数と行方不明者数はやや関係があり、倒産数が増えれば行方
不明者は増えていく傾向があることがわかる。

・携帯電話普及率と所在未確認数は強い相関があり、携帯電話のおかげで
行方不明者の所在が確認できていることが分かった。



おすすめのデータセット

• https://resas.go.jp/

https://resas.go.jp/


おすすめのデータセット

• https://resas.go.jp/

https://resas.go.jp/


おすすめのデータセット

• https://resas.go.jp/dashboard/#/13/13101

• 使い方ハンドブックを上記からDL

https://resas.go.jp/dashboard/


おすすめのデータセット

• https://www.kaggle.com/datasets

• おすすめ

• UFO出現データ

• https://www.kaggle.com/NUFORC/ufo-sightings

https://www.kaggle.com/datasets
https://www.kaggle.com/NUFORC/ufo-sightings


参考 :KAGGLE_UFO出現ヒートマップ



おすすめのデータセット

• https://www.kaggle.com/datasets

• おすすめ

• Analysis on Survey of Mental Health

•

https://www.kaggle.com/datasets
https://www.kaggle.com/devisangeetha/analysis-on-survey-of-mental-health


おすすめのデータセット



おすすめのデータセット

• library(ggplot2)

• library(readr)

• library(dplyr)

• library(tidyr)

• test<-read.csv("survey.csv")

• test$Age[which(test$Age<0)]<-20> 

• test$Age[which(test$Age>100)]<-60

• ggplot(test,aes(x=Age))+geom_histo
gram(aes(y=..density..),fill="#62AB61
")+geom_density(col="#3438BD",siz
e=1)+labs(x="Age",title="Distributio
n of Age")



小林元先生のご紹介

• 略歴

• アクセンチュア株式会社、独立後データサイエンス系の株式会社を設立
後、生命保険、損害保険、リスク管理コンサルなど多種多様なデータサ
イエンティストとしての業務、マネージャー、チーフを担当。

• 現リクルートライフスタイル株式会社データサイエンティスト

• 現ソケッツ株式会社チーフデータサイエンティスト

• 現東京大学病院研究員兼任


